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Uvod v strojno ucenje: Kako iz
podatkov nastanejo napovedi
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National Delavnica se izvaja v prostoru LUCAMI (klet nove stavbe)
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Linearna regresija
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Regresijski problem

Napovedujemo Stevilsko vrednost

ceéna
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povrsina

Primer: cena hise

Za vsak ucni vzorec
poznamo pravo
vrednost cene.

Cilj
Na podlagi povrsine

napovedati ceno
nove hise.

Regresija = napoved
zvezne oziroma Stevilske
vrednosti.




Ucna mnozica

Primeri, iz katerih se model uci

ovrsina (x cena .
P (x) (v) X = vhodna znacilka

2104 460
1416 595) y = ciljna spremenljivka
1534 315

En vzorec poveze vhodne
852 178

podatke z znanim pravilnim
odgovorom.

Iz vec takih vzorcev se
algoritem nauci modela.
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Model linearne regresije

Premica, ki povezuje vhod in napoved

v=bo+b1x

bo izhodisce premice

b naklon — koliko se
1 napoved spremeni, ko
se x spremenizal

Model uporabimo za
napoved pri novih
vrednostih x.
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Ve

Kako se model nauci?

IS¢emo parametre, pri katerih so napovedi ¢im blizje podatkom

y °
| Napaka

razlika med pravo in

napovedano vrednostjo

Ucenje modela

algoritem poisce bo in b,
tako, da je skupna napaka
¢im manjsa

To je optimizacijski

problem.
Gradientni spust je ena od

moznih metod optimizacije.
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Od ene do vec znacilk

Multipla linearna regresija

Ena znacilka
V=bo+b1x

npr. povrsina - cena
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Vec znacilk

V = bo + b1X1 + bzXz + ...+

byx,
izolacija
temperatura
St. stanovalcev

povpr. starost

velikost hise

napoved
porabe
kurilnega
olja




Ucenje in uporaba modela

Ucna in testna mnozica imata razlic¢ni vlogi

UCENJE

ucni podatki . i
] Linear Regression
(z znanimy)

UPORABA

novi podatki
Apply Model
(brez znanega y) | PRy vlode

Model se u€i samo na ucni mnozici. Testni oziroma novi podatki so namenjeni
uporabi in preverjanju modela.

NAPOVED
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Preverimo obmocje novih podatkov

Ekstrapolacija je lahko nezanesljiva

Primer: povprecna starost stanovalcev (Avg_Age)

15,0 73,0

15,1 72,2
obmocje ucne mnozice

Pri novih podatkih preverimo, ali so znacilke podobne tistim,

na katerih se je model ucil.

V vaji bomo vzorce izven obmocja u¢ne mnozice filtrirali.
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Vaja: napoved porabe kurilnega olja

Multipla linearna regresija na podatkih strank

Vhodne znacilke

Insulation debelina izolacije
Temberatur zunanja
emperature temperatura 4 I
Heating_Oil
Num_Occupant LINEARNA 8-
< §t. stanovalcev REGRESLA napoved
porabe
Avg_Age povpr. starost - J

Home_Size velikost hise

Ucna mnozica: 1.218 obstojecih strank

Nato model uporabimo za nove stranke in
izraCunamo skupno ter povprecno
napovedano porabo.
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Potek v RapidMinerju

Od podatkov do napovedi

Read CSV Linear
. —| Set Role .
Train Regression

[Apply Model]f[ Aggregate ]

Read CSV [ _| Filter
Test Examples 1. Napovej porabo za vsako novo stranko.

2. Izracunaj skupno porabo.
3. Izra€unaj povprecno porabo na hiso.
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